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Alzheimer hastalığı günümüzde önemli sağlık
sorunlarından biridir. Genetik yatkınlık ve
biyolojik süreçlerin etkisiyle ortaya çıkan bir
demans türüdür. Beyindeki hafıza bölümü
hücrelerinin dejenere olması olarak tanımlanan
hastalık, ileri boyutlarda beyin fonksiyonlarında
azalma ve ölümle sonuçlanabilmektedir.
Projenin temel amacı, makine öğrenmesi
algoritmalarını kullanarak el yazısı verilerinden
Alzheimer hastalığının erken teşhis edilmesini
sağlamaktır.
Farklı makine öğrenme algoritmaları ve öznitelik
seçim yöntemleri kullanılarak hastalığın erken
teşhisi için yapılan çalışmalara katkı verilmesi
amaçlanmıştır.
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